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■球形基底関数
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への関数
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球形基底関数中のパラメータ
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層パーセプトロンとの対比

K 中間層の応答が「球形」である
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層パーセプトロンの中間層
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層パーセプトロンより多くのパラメータが必要
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短所
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層パーセプトロンより学習データのないところでの振舞が分か
りやすい
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長所
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■球形基底関数を用いた学習アルゴリズム
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組のサンプル
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最急降下法
� 	
層パーセプトロンと同じ手続き
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■各パラメータの初期設定

� � � ?3 はサンプル * " + - の周辺に設定 �

必要ならクラスタリング
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� � � B 3 はサンプルのばらつきより大きめに設定 �
各クラスの分散よ

り大きめ
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� 	 � & +3 の絶対値は Rの絶対値より十分小さな乱数で設定


※うまく機能させるには � サンプル * " + - に関しての事前知識が必要




◆

acb d d �関数 �e

注

� 	 f

の準備
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変数 " � 関数 g !#" '

に対する微分演算子
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微分方程式
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の解
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を満たす関数
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K m !#"%$ R ' は hrq 8i の積分核
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を求める」

K m !#"%$ R ' は � Rに外力  ! R ' を加えたときの " での応答を表す
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は重ね合わせの原理
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球形基底関数が提案された背景
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に関する正則化された誤差
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を変分法により求める
 !#" '

の変分を
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ここで � x z x

に対する
acb d d �関数 m !#"%$ R ' を導入する
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� � 誤差 h !  '

を最小にする関数は �
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これは全データに関する和になっているが � いくつかのデータ毎の
代表に置き換えると球形基底関数になる



